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Breve resumen de la materia
El curso dará una introducción a las técnicas de aprendizaje profundo, dando fundamentos
sólidos. Se describirá la evolución histórica que ha llevado al desarrollo de los modelos más
avanzados de hoy en día, incluidas las arquitecturas basadas en Transformers. Junto con
los conocimientos técnicos y teóricos, el curso abordará aplicaciones del mundo real y
mantendrá un enfoque práctico. Al final de este curso, los participantes tendrán una
comprensión clara y completa de los grandes modelos de lenguaje (LLMs), su evolución,
capacidades y su papel e influencia en el panorama general de la inteligencia artificial.

Objetivos del curso
Este curso sobre grandes modelos de lenguaje (LLMs) tiene como objetivo dar a los
estudiantes de una comprensión integral de estos modelos, equilibrando visión teórica y
aplicaciones prácticas. El objetivo principal es desarrollar el dominio de los conceptos
fundamentales que rodean a los LLMs, permitiendo a los estudiantes reconocer los
mecanismos y principios subyacentes que hacen que estos modelos sean simultáneamente
poderosos y sutiles. Desde un punto de vista teórico, los estudiantes se sumergirán en la
arquitectura de los LLMs, las metodologías de entrenamiento y los fundamentos
matemáticos. Desde el punto de vista práctico, los estudiantes aprenderán a implementar
arquitecturas básicas de LLM desde cero, proporcionándoles una experiencia directa de los
desafíos y sutilezas involucrados. Aprovechando bibliotecas de última generación, los
estudiantes practicarán con LLMs de vanguardia, entendiendo cómo utilizarlos de manera
efectiva para tareas diversas. Al completar este curso, los estudiantes estarán equipados
para utilizar estos modelos de manera independiente en sus actividades.

Programa
- Fundamentos del aprendizaje profundo.
- Mecanismos de atención.
- Arquitecturas basadas en Transformers (BERT, GPT).
- Transfer Learning, Fine-tuning, "Prompting".
- Generación con Recuperación Aumentada.
- Herramientas: Pytorch y el lenguaje de programación Python (+Huggingface).

Prerrequisitos

Nociones básicas de álgebra lineal y análisis (nivel CBC).
Nociones básicas de programación (preferiblemente en Python).
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